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СТАТИСТИЧНИЙ АНАЛІЗ СУЧАСНИХ СВІТОВИХ РИНКІВ: 
ПРИНЦИПИ, МЕТОДОЛОГІЯ, ВИКЛИКИ 

 
Одним із ключових завдань сучасної економічної науки є виявлення достовірних взаємозв’язків між показни-

ками добробуту населення та основними економічними характеристиками на рівні країн. Важливо не лише кі-
лькісно вимірювати економічний розвиток, а й розуміти структуру чинників, що його визначають, а також 
ідентифікувати країни з нетиповими моделями розвитку. Це має як теоретичне, так і практичне значення, 
оскільки формує основу для міжнародних порівнянь, побудови ефективної політики економічного розвитку, а 
також коригування міжнародних рейтингів. Низка досліджень стверджує, що класичні макроекономічні пока-
зники (наприклад, темпи зростання ВВП, частка експорту, рівень безробіття) можуть бути корисними для 
пояснення рівня добробуту. Проте для деяких країн із специфічними економічними моделями ці критерії виявля-
ються недостатньо дієвими. Наприклад, у країнах із високою часткою доходів від природних ресурсів або суворо 
структурованою соціальною політикою традиційні залежності можуть бути ослаблені. 

У статті досліджено взаємозв’язок між рівнем добробуту населення, виміряним показником валового внут-
рішнього продукту на душу населення, та основними макроекономічними характеристиками економічного роз-
витку країн. Інформаційною базою дослідження слугували статистичні дані за 2024 рік для вибірки з дванад-
цяти країн із різними моделями економічного розвитку. Методологічною основою роботи є застосування та 
практична реалізація методів статистичного аналізу, зокрема кореляційного та кластерного аналізу, що ши-
роко використовуються для дослідження сучасних національних і міжнародних ринків. Отримані результати 
свідчать про слабку або відсутню лінійну залежність між рівнем добробуту та такими показниками, як темпи 
економічного зростання, експортна орієнтація та частка промисловості у ВВП. Окрему увагу приділено аналізу 
Норвегії як країни з нетиповою економічною моделлю, для якої класичні макроекономічні залежності проявля-
ються значно слабше. Зроблено висновок, що універсальні статистичні інструменти аналізу сучасних ринків 
мають обмежену пояснювальну здатність без урахування структурних та інституційних особливостей еконо-
мік. 

Ключові слова: економічний розвиток; добробут населення; ВВП на душу населення; статистичний аналіз; 
кореляційний аналіз; кластерний аналіз; сучасні ринки. 

 
STATISTICAL ANALYSIS OF MODERN WORLD MARKETS: PRINCIPLES, 

METHODOLOGY, CHALLENGES 
 

The article investigates the relationship between population welfare and key macroeconomic indicators in the context 
of modern global markets. Population welfare is measured by gross domestic product per capita, while explanatory 
variables include total GDP, GDP growth rates, the share of exports of goods and services in GDP, the industrial sector’s 
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contribution to GDP, and unemployment rates. The empirical framework of the study is based on statistical data for 2024 
covering a sample of twelve countries representing different models of economic development. The research highlights 
and practically implements statistical analysis methods widely used in applied market research, including correlation 
analysis and cluster analysis. These methods make it possible to identify similarities and structural differences between 
national economies and to assess the explanatory power of traditional macroeconomic indicators. The results reveal a 
high degree of heterogeneity in the relationships between GDP per capita and the selected macroeconomic factors. In 
particular, the analysis demonstrates that export orientation, industrial structure, and short-term economic growth rates 
do not necessarily determine a high level of population welfare in a cross-country comparison. Special attention is 
devoted to Norway as an economy with a unique structural configuration and exceptionally high income levels. The 
findings show that Norway exhibits weak linear correlations between GDP per capita and most macroeconomic variables, 
which explains its atypical position in the cluster analysis results. This confirms that standard statistical models applied 
to modern market analysis may have limited explanatory capacity when structural, institutional, and resource-based 
characteristics of national economies are not taken into account. These methods make it possible to identify similarities 
and structural differences between national economies and to assess the explanatory power of traditional macroeconomic 
indicators. The results reveal a high degree of heterogeneity in the relationships between GDP per capita and the selected 
macroeconomic factors. In particular, the analysis demonstrates that export orientation, industrial structure, and short-
term economic growth rates do not necessarily determine a high level of population welfare in a cross-country 
comparison. Special attention is devoted to Norway as an economy with a unique structural configuration and 
exceptionally high income levels. The findings show that Norway exhibits weak linear correlations between GDP per 
capita and most macroeconomic variables, which explains its atypical position in the cluster analysis results. This 
confirms that standard statistical models applied to modern market analysis may have limited explanatory capacity when 
structural, institutional, and resource-based characteristics of national economies are not taken into account. The study 
emphasizes the importance of combining classical statistical tools with a contextual economic interpretation in 
comparative economic research and applied market analysis. 

Keywords: economic development; population welfare; GDP per capita; statistical analysis; correlation analysis; 
cluster analysis; modern markets. 
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Постановка проблеми. Економічний розвиток 

країн є багатовимірним явищем, що включає як внут-
рішні макроекономічні процеси, так і залежність від 
зовнішніх чинників. Таким чином, існує суттєвий нау-
ковий та практичний інтерес у встановленні структур-
них відмінностей у механізмах формування добробуту 
між країнами та ідентифікації нетипових моделей еко-
номічного розвитку, що ще недостатньо висвітлено в 
науковій літературі. 

Аналіз останніх досліджень та публікацій. У віт-
чизняній та зарубіжній літературі проблеми порівняль-
ного аналізу економічного розвитку країн та виявлення 
ключових детермінант добробуту населення розгляда-
ються досить широко. Зокрема, широке застосування 
мають методи мультивимірного статистичного ана-
лізу, включаючи кореляційний та кластерний аналіз 
[1]. Методи кластеризації використовуються для вияв-
лення груп країн із подібними економічними профі-
лями [2], а кореляційні моделі дозволяють оцінити 
силу лінійних зв’язків між економічними показниками 
[3]. Однак у значній частині цих досліджень вважа-
ється, що класичні макроекономічні показники прояв-
ляють стабільні залежності з добробутом населення 
незалежно від специфіки економіки країни. Натомість 
деякі дослідження [4-5] показують, що для країн із ве-
ликою часткою доходів від природних ресурсів ці 
зв’язки можуть бути слабшими або незначущими. Ви-
магає подальшого дослідження механізм взаємодії 
структурних чинників у таких країнах. Незважаючи на 
наявність попередніх напрацювань, невирішеною за-
лишається проблема одночасного аналізу загальних за-
кономірностей небагатьох класичних економічних 
змінних для широкого кола країн із подальшим вияв-
ленням індивідуальних моделей розвитку. Зокрема, 

недостатньо досліджено, які саме чинники та яким чи-
ном впливають на рівень добробуту в країнах із нети-
повими економічними структурами, такими як країни 
з високим рівнем доходів від експорту природних ре-
сурсів. 

Метою статті є виявлення кореляційних залежнос-
тей між рівнем добробуту населення та основними ма-
кроекономічними показниками у вибірці з 12 країн, а 
також аналіз структурних відмінностей механізмів 
економічного розвитку з урахуванням аналітичних ре-
зультатів кластерного аналізу. 

Для досягнення поставленої мети вирішено такі ос-
новні завдання: 

- Зібрати та обробити актуальні макроекономі-
чні дані для 12 країн за 2024 рік. 

- Провести поперечний кореляційний аналіз 
між ВВП на душу населення та чотирма макроеконо-
мічними чинниками. 

- Інтерпретувати отримані кореляційні залеж-
ності з урахуванням структурних особливостей кожної 
країни. 

- Порівняти загальні закономірності з вибіркою 
в цілому та позицію окремих країн, зокрема Норвегії, 
у контексті кластерного аналізу. 

У дослідженні використано наступні методи дослі-
дження: Кореляційний аналіз (коефіцієнт кореляції 
Пірсона) для оцінки тісноти лінійних взаємозв’язків 
між змінними, Описова статистика для базового порів-
няння економічних показників, Кластерний аналіз як 
один із допоміжних методів, що дозволяє ідентифіку-
вати групи країн із подібними профілями. 

Викладення основних результатів дослідження. 
У сучасному економічному середовищі, що характери-
зується високою конкуренцією та швидкими змінами, 
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статистичний аналіз відіграє ключову роль у вивченні 
світових ринків. Він дозволяє дослідникам не тільки 
збирати великі обсяги даних, але й перетворювати їх 
на практичні висновки для ухвалення обґрунтованих 
рішень бізнесу та державної політики. Завдяки статис-
тичним технікам компанії можуть краще розуміти по-
ведінку споживачів, тенденції попиту, конкурентне се-
редовище й потенційні ризики. 

У сфері міжнародного маркетингового й ринкового 
аналізу статистичний аналіз розглядається як науковий 
підхід до дослідження великих масивів даних. Він 
включає процеси збору, оцінювання, обробки та інтер-
претації числової інформації для виявлення тенденцій, 
що формуються на світових ринках. Основну увагу 
звертають не лише на самі показники (наприклад, об-
сяги продажів чи частку ринку), а й на взаємозв’язки 
між ними, які можуть впливати на поведінку спожива-
чів чи ефективність бізнес-стратегій. Статистичний 
підхід до ринкових досліджень базується на кількох ва-
жливих принципах: 

1. Системність збору даних — перед початком 
аналізу необхідно правильно визначити, які саме пока-
зники й змінні мають значення для конкретного ринку, 
а також яким чином дані будуть зібрані (наприклад, че-
рез опитування чи вторинні джерела). 

2. Представництво вибірки — вибірка повинна 
відображати загальний стан ринку, щоб результати 
були репрезентативними та достовірними.  

3. Обробка та очищення даних — зібрані дані 
часто потребують попередньої обробки для видалення 
помилок і пропущених значень, що є основою для по-
дальшого статистичного аналізу.  

4. Застосування математичних моделей — для 
виявлення закономірностей та трендів використову-
ються різні статистичні методи, і кожен із них має свої 
сильні сторони залежно від типу дослідження.  

Ці принципи дозволяють створювати надійні мо-
делі й прогнози, на основі яких бізнеси можуть плану-
вати свою діяльність на глобальних ринках.  

Статистичний аналіз має свою послідовність реалі-
зації підкорюючись певній методології Методологія 
статистичного аналізу — це не проста сукупність тех-
нік, а організована система принципів, підходів і про-
цедур, спрямована на отримання обґрунтованої інфор-
мації з великої кількості даних, що описують ринкові 
явища. В основі такої методології лежить чітке розу-
міння того, як статистика працює з масовими явищами: 
вона не лише вимірює кількість, а й аналізує закономі-
рності, тенденції та взаємозв’язки між даними.  

Сучасні світові ринки характеризуються високим 
рівнем динамічності, глобальною взаємозалежністю та 
значною кількістю чинників, що впливають на їх роз-
виток. У таких умовах статистичний аналіз ґрунту-
ється на поєднанні кількісних і якісних методів, які до-
зволяють не лише описати поточний стан ринку, а й 
виявити глибинні закономірності його функціону-
вання та спрогнозувати подальші зміни. 

     Статистичний аналіз на сучасних ринках вико-
ристовує поєднання кількісних та якісних методів: 

• Регресійний аналіз — допомагає оцінити, як 

зміна одного або кількох факторів впливає на резуль-
тативну змінну (наприклад, як маркетингові витрати 
впливають на обсяг продажів).  

Регресійний аналіз є одним із ключових інструмен-
тів оцінювання причинно-наслідкових зв’язків у між-
народній економіці. Він дає змогу визначити, яким чи-
ном окремі фактори — рівень доходів населення, ва-
лютні курси, інвестиційна активність, маркетингові 
витрати або логістичні витрати — впливають на ре-
зультуючі показники, такі як обсяг продажів, експорт, 
ринкова частка чи прибутковість компаній на різних 
ринках. 

У контексті світових ринків регресійні моделі до-
зволяють враховувати вплив як внутрішніх, так і зов-
нішніх чинників, зокрема макроекономічних умов у рі-
зних країнах, що є особливо важливим для міжнарод-
ного бізнес-аналізу. 

Кластерний аналіз — використовується для сегме-
нтації ринку на групи зі схожими характеристиками 
споживачів чи поведінкою. Кластерний аналіз широко 
застосовується для структурування складних ринкових 
систем шляхом поділу їх на однорідні групи. У глоба-
льному вимірі цей метод використовується для сегме-
нтації країн, регіонів або споживчих груп за рівнем 
економічного розвитку, моделями споживання, поведі-
нковими характеристиками чи інституційними умо-
вами. Завдяки кластерному аналізу дослідники можуть 
виокремити ринки з подібними характеристиками та 
розробляти диференційовані стратегії виходу на них, 
що особливо актуально для транснаціональних компа-
ній і міжнародних інвесторів. 

Аналіз часових рядів — дає можливість виявити те-
нденції та сезонні коливання, що важливо для прогно-
зування майбутніх змін на ринку. Аналіз часових рядів 
є важливим методом вивчення змін економічних пока-
зників у часі. Він дозволяє ідентифікувати довгостро-
кові тренди, циклічні коливання та сезонні ефекти, які 
притаманні світовим ринкам. Застосування цього ме-
тоду є особливо корисним для прогнозування попиту, 
динаміки цін, обсягів міжнародної торгівлі або турис-
тичних потоків. У глобальному контексті аналіз часо-
вих рядів допомагає враховувати вплив економічних 
криз, пандемій, геополітичних подій та інших факто-
рів, що можуть спричиняти різкі зміни ринкових пока-
зників. 

• Індикатори трендів та кореляційний аналіз — 
допомагають оцінити взаємозв’язки між різними рин-
ковими показниками. Для оцінювання взаємозалежно-
стей між різними ринковими показниками активно ви-
користовуються індикатори трендів та кореляційний 
аналіз. Вони дозволяють встановити, наскільки тісно 
пов’язані між собою такі змінні, як рівень інфляції та 
споживчий попит, динаміка ВВП і обсяги імпорту, ро-
звиток цифрових технологій та продуктивність біз-
несу. 

У дослідженні світових ринків ці методи є корис-
ними для виявлення синхронних або асиметричних 
змін між економіками різних країн, що допомагає гли-
бше зрозуміти механізми глобальної економічної взає-
модії. 
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Управлінці й аналітики потребують не лише дос-
тупу до великих масивів даних, а й інструментів для їх 
обробки. Статистичні програмні рішення (наприклад, 
спеціалізовані пакети для аналізу даних) дозволяють 
автоматизувати процес, що значно підвищує точність 
та оперативність висновків.  

Статистичний аналіз сучасних світових ринків су-
проводжується низкою методологічних та прикладних 
викликів. По-перше, істотною проблемою є обмежена 
порівнянність статистичних даних між країнами, зумо-
влена відмінностями у національних методиках обліку 
та рівнях агрегування показників. По-друге, значна 
структурна неоднорідність економік ускладнює засто-
сування універсальних статистичних моделей та зни-
жує їх пояснювальну здатність. По-третє, на резуль-
тати аналізу впливають атипові та екстремальні спо-
стереження, які можуть викривляти кореляційні та кла-
стерні залежності. Крім того, використання переважно 

лінійних статистичних методів не завжди адекватно ві-
дображає складний і нелінійний характер економічних 
процесів на світових ринках. Додатковим викликом є 
висока чутливість результатів до вибору показників та 
часових інтервалів дослідження. У сукупності ці фак-
тори зумовлюють необхідність поєднання кількісних 
методів статистичного аналізу з економічною інтерп-
ретацією та урахуванням структурних особливостей 
національних економік. 

Для глибшого розуміння особливостей реалізації 
статистичного аналізу світових ринків, застосуємо такі 
запропоновані методи: кластерізація, кореляційний 
аналіз, для оцінки 12 обраних країн, за такими 5-ма ос-
новними економічними показниками на 2024 рік:  ВВП 
країни в трлн. USD,  ВВП на д.н. в USD, Те-
мпи зростання ВВП (2024) %, Експорт товарів і послуг 
% до ВВП, Частка промисловості у ВВП %,  Рівень без-
робіття % (табл. 1). 

 
Таблиця 1 

Базові економічні показники 12 обраних країн на 2024 р. 
Країна ВВП країни в 

трлн. USD 
ВВП на 

д.н. в 
USD 

Темпи зрос-
тання ВВП 

(2024) % 

Експорт това-
рів і послуг % 

до ВВП 

Частка про-
мисловості у 

ВВП % 

Рівень безро-
біття % 

Німеччина 4,6 55800 -0,2 35,43 23,1 3,7 
Польща 0,8 24500 2,9 58,75 26,35 5,1 

Чехія 0,38 31700 1,1 68,42 20 2,5 
США 28,8 85810 2,8 11,11 17,33 4,2 

Швейцарія 0,88 103670 1,2 57,95 24,72 4,1 
Китай 18,5 13303 5 3,62 36,5 5,1 

Норвегія 0,48 86,59 2,1 514,58 37,05 4 
Данія 0,45 71210 3 51,11 16,82 5,59 

Молдова 0,019 7511 0,1 684,21 7,72 4 
Румунія 0,42 20072 0,8 0,95 25 5,3 

Індія 3,9 2695 6,4 2,56 30 4,9 
Туреччина 1,32 15463 3,2 62,12 25,94 8,5 
Джерело: [6-11] 
 
З метою виявлення структурної подібності між кра-

їнами за сукупністю макроекономічних показників 
було застосовано ієрархічний кластерний аналіз із ви-
користанням методу Варда. Даний метод дозволяє мі-
німізувати внутрішньокластерну дисперсію та забезпе-
чує формування відносно однорідних груп об’єктів, що 
є особливо важливим при аналізі економічно різнорід-
них країн. 

За результатами побудови дендрограми було виді-
лено чотири кластери, які відображають відмінності 
у масштабах національних економік, експортному по-
тенціалі та структурі зовнішньої торгівлі (рис.1). 

Дендрограма демонструє чітке групування країн за 
масштабами економіки та експортного потенціалу. Пе-
рший кластер (Швейцарія, Німеччина, Данія, США) 
об’єднує розвинені економіки з високими обсягами ек-
спорту, другий (Чехія, Польща, Румунія) — країни се-
реднього рівня розвитку, третій (Китай, Туреччина, Ін-
дія та Норвегія)— держави зі специфічною експорт-
ною структурою, тоді як Молдова формує окремий 

кластер через істотні відмінності макроекономічних 
показників. Ознайомимось детальніше із характер-
ними економічними особливостями кожного кластеру 
окремо. 
 Перший кластер: Швейцарія, Німеччина, 

Данія, США 
Перший кластер об’єднує країни з високим рівнем 

економічного розвитку, для яких характерні значні об-
сяги валового внутрішнього продукту та високий рі-
вень інтеграції у світову торговельну систему. Ці кра-
їни демонструють стабільні макроекономічні показ-
ники, розвинену виробничу базу та диверсифіковану 
структуру експорту. 

Об’єднання США з європейськими країнами у ме-
жах одного кластера пояснюється схожістю абсолют-
них обсягів експорту та ролі зовнішньої торгівлі в еко-
номіці, попри відмінності у географічному розташу-
ванні та валютній системі. Таким чином, даний кластер 
репрезентує групу країн з високим експортним потен-
ціалом і глобальною конкурентоспроможністю. 
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Рис.1 Дендрограма ієрархічної кластеризації 12 країн за макроекономічними показниками (2024 р.) 

Джерело: [6-11] 
 

 Другий кластер: Чехія, Польща, Румунія 
Другий кластер включає країни з середнім рівнем 

економічного розвитку, які характеризуються помір-
ними обсягами ВВП та загального експорту. Для цих 
держав типовою є експортно-орієнтована модель роз-
витку, значною мірою інтегрована у регіональні виро-
бничі та логістичні ланцюги Європейського Союзу. 

Схожість цих країн зумовлена: 
• порівнянним масштабом національних еконо-

мік; 
• орієнтацією на промисловий експорт; 
• подібними інституційними умовами зовніш-

ньої торгівлі. 
У межах дендрограми цей кластер відображає пере-

хідну групу між високоіндустріалізованими економі-
ками та країнами зі специфічною або менш диверсифі-
кованою експортною структурою. 
 Третій кластер: Китай, Туреччина, Індія та 

Норвегія 
Третій кластер є найбільш гетерогенним за скла-

дом, що свідчить про вплив не лише масштабних, але 
й структурних характеристик економік на процес кла-
стеризації. Китай, Туреччина та Індія характеризу-
ються значними або зростаючими обсягами експорту, 
однак із різною галузевою спеціалізацією та рівнем ди-
версифікації. 

Включення Норвегії до цього кластера, незважа-
ючи на її високий рівень доходів, пояснюється специ-
фікою її експортної моделі, яка базується переважно на 
сировинних товарах та енергоносіях. Така вузька спе-
ціалізація знижує ступінь подібності Норвегії до країн 
першого кластера з диверсифікованою експортною 
структурою, що й відображається в результатах клас-
терного аналізу. 

Таким чином, третій кластер репрезентує еконо-
міки зі специфічними моделями зовнішньої торгівлі, 
де ключову роль відіграє не лише масштаб економіки, 
а й характер експортної спеціалізації. 
 Четвертий кластер: Молдова 
Четвертий кластер представлений однією країною 

— Молдовою, що свідчить про її статистичну відокре-
мленість від інших об’єктів дослідження. Найнижчі 
значення ВВП та загального експорту зумовлюють 
значні відмінності її макроекономічних показників по-
рівняно з іншими країнами вибірки. 

Формування окремого кластера для Молдови підт-
верджує наявність структурних обмежень економіч-
ного розвитку та підкреслює високу чутливість ієрар-
хічного кластерного аналізу до екстремальних значень 
змінних. 

Є можливим виділити середні значення показників 
за кластерами, узагальнивши їх в табл.2  
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Таблиця 2 
Середні значення показників за кластерами 

Показник Кластер 1 Кластер 2 Кластер 3 Кластер 4  
ВВП на душу насе-
лення в USD 

Дуже високий середній низький Дуже низький 

Темпи зростання 
ВВП (2024) % 

помірний помірний високий низький 

Експорт товарів і пос-
луг % до ВВП 

високий високий середній нестабільний 

Частка промисловості 
у ВВП % 

середня високий дуже високий низька 

Рівень безробіття % низький помірний помірний нестабільний 
Джерело: побудовано авторами 
 
Підчас проведення кластерного аналізу, нами вияв-

лена нетипова ситуація віднесення економічно розви-
нутої держави Норвегії до кластеру країн із перехід-
ною економікою. Для розуміння цього кейсу прове-
демо кореляційний аналіз між рівнем добробуту насе-
лення, виміряним показником валового внутрішнього 
продукту на душу населення, та основними макроеко-
номічними характеристиками економічного розвитку. 
Для оцінки тісноти лінійного зв’язку між змінними за-
стосовано коефіцієнт кореляції Пірсона.(див.табл.3) 

Числовою мірою кореляції є коефіцієнт кореляції, 
який найчастіше позначається r або ρ. Він може набу-
вати значень у діапазоні [-1; 1]. Чим більшим є абсолю-
тне значення коефіцієнта кореляції, тим сильніше, іс-
тотніше зв'язок між двома величинами. Значенням r, 
близьких до -1 або r = 1 відповідають функціональні 
зв'язки. При r = 0 зв'язок між величинами повністю від-
сутній. На практиці коефіцієнти кореляції найчастіше 

інтерпретуються таким чином: 
• r = 0 зв'язок відсутній абсолютно 
• 0 ≤ |r| < 0.3 зв'язок дуже слабкий, не розгляда-

ється 
• 0.3 ≤ |r| < 0.5 зв'язок слабкий 
• 0.5 ≤ |r| < 0.7 зв'язок середній 
• 0.7 ≤ |r| < 0.9 зв'язок сильний 
• 0.9 ≤ |r| ≤ 1 зв'язок дуже сильний, до функціо-

нального[6] 
Отримані результати свідчать, що розмір націона-

льної економіки не є визначальним чинником рівня до-
бробуту населення: кореляція між загальним обсягом 
ВВП країни та ВВП на душу населення є слабкою та 
позитивною (r = 0,17). Це підтверджує, що високі зна-
чення сукупного ВВП не обов’язково трансформу-
ються у вищий рівень індивідуального добробуту.  

 
Таблиця 3 

Показники кореляційний аналіз між рівнем добробуту населення та основними макроекономічними 
характеристиками економічного розвитку 

Показник 
ВВП кра-

їни в 
трлн. USD 

ВВП на душу 
населення в 

USD 

Темпи зрос-
тання ВВП 

(2024) % 

Експорт 
товарів і 
послуг % 
до ВВП 

Частка промисло-
вості у ВВП % 

Рівень безро-
біття % 

ВВП країни в трлн. 
USD 1.00 0.17 0.33 −0.30 0.06 −0.07 

ВВП на душу насе-
лення в USD 0.17 1.00 −0.29 0.00 0.00 −0.30 

Темпи зростання 
ВВП (2024) % 0.33 −0.29 1.00 −0.37 0.51 0.40 

Експорт товарів і 
послуг % до ВВП −0.30 0.00 −0.37 1.00 −0.25 −0.23 

Частка промисло-
вості у ВВП % 0.06 0.00 0.51 −0.25 1.00 0.18 

Рівень безробіття 
% −0.07 −0.30 0.40 −0.23 0.18 1.00 

Джерело: побудовано авторами 
 
Водночас між ВВП на душу населення та темпами 

економічного зростання виявлено помірний зворотний 
зв’язок (r = −0,29), що узгоджується з теорією економі-
чної конвергенції та відображає характерну для висо-
корозвинених економік тенденцію до нижчих темпів 

зростання порівняно з країнами, що розвиваються. 
Аналіз також показав відсутність статистично зна-

чущого лінійного зв’язку між рівнем добробуту та ча-
сткою експорту товарів і послуг у ВВП (r ≈ 0). Це свід-
чить про те, що експортна орієнтація економіки сама 



Economic space № 208, 2025 

 

 
69 

 

по собі не гарантує високого рівня доходів населення, 
а ефект експорту значною мірою залежить від струк-
тури експорту та механізмів перерозподілу доходів. 

Між ВВП на душу населення та рівнем безробіття 
встановлено слабкий негативний кореляційний 
зв’язок(r = −0,30), що відповідає загальноекономічним 
уявленням про взаємозалежність ринку праці та рівня 
добробуту, однак вказує на обмежену пояснювальну 
здатність цього показника у поперечному порівнянні 
країн. 

Окрему увагу заслуговують структурні взає-
мозв’язки між іншими макроекономічними змінними. 
Зокрема, темпи зростання ВВП демонструють помір-
ний позитивний зв’язок із часткою промисловості у 
структурі ВВП (r = 0,51), що може свідчити про важ-
ливу роль промислового сектору у забезпеченні корот-
кострокової економічної динаміки. Крім того, між те-
мпами зростання та рівнем безробіття виявлено пози-
тивну кореляцію (r = 0,40), характерну для економік із 
процесами структурної трансформації. 

Загалом результати кореляційного аналізу підтвер-
джують, що класичні макроекономічні показники 
лише частково пояснюють міжкраїнні відмінності у рі-
вні добробуту населення. Для окремих країн, зокрема 
Норвегії, поєднання екстремальних значень структур-
них показників із відсутністю очікуваних кореляцій-
них залежностей свідчить про наявність специфічної 
економічної моделі розвитку. Саме ця структурна уні-
кальність обумовлює нетипове позиціонування Норве-
гії у результатах кластерного аналізу та підкреслює об-
меження використання універсальних макроекономіч-
них залежностей без урахування інституційних і ресу-
рсних чинників. 

Висновки. Статистичний аналіз є невід’ємною 
складовою сучасних маркетингових й економічних до-
сліджень на світових ринках. Він дозволяє усвідомити 
закономірності, передбачати тенденції та ухвалювати 
обґрунтовані рішення в умовах невизначеності. 

Ефективна реалізація статистичного підходу вимагає 
не тільки технічних знань, але й розуміння специфіки 
ринку, культури споживання та зовнішніх факторів, 
що впливають на поведінку учасників ринку. Для прак-
тичного прикладу застосування методів стистичного 
аналізу була проведена кластерізація і кореляція 12 об-
раних країн.  Кореляційний аналіз  для вибірки з 12 
країн показав, що класичні макроекономічні фактори 
лише частково пояснюють відмінності у рівні добро-
буту населення. Для Норвегії характерне поєднання 
екстремально високих структурних показників із від-
сутністю статистично значущих кореляцій між ними та 
ВВП на душу населення, що підтверджує її структурну 
економічну унікальність та пояснює відокремлення в 
результатах кластерного аналізу. 

Проведений аналіз дозволяє зробити низку важли-
вих висновків. По-перше, класичні макроекономічні 
показники не завжди демонструють очікувані кореля-
ційні взаємозв’язки з рівнем добробуту, особливо у ви-
падках країн із особливою економічною структурою. 
По-друге, методи кореляційного та кластерного ана-
лізу виявили значний розрив між загальними закономі-
рностями та специфікою окремих країн, зокрема Нор-
вегії. 

Ці результати мають як теоретичне, так і практичне 
значення. Вони підкреслюють необхідність у гнучких 
моделях оцінки добробуту, що враховують інститу-
ційні та структурні особливості країн, а не спираються 
виключно на універсальні макроекономічні коефіціє-
нти. 

Перспективи подальших досліджень включають: 
розширення часових рядів для аналізу динамічних 
змін; застосування методів панельних даних; вклю-
чення додаткових якісних змінних (інституційні, соці-
альні, екологічні показники); вивчення причинно-нас-
лідкових моделей, які можуть доповнити кореляційні 
висновки. 
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	 0.9 ≤ |r| ≤ 1 зв'язок дуже сильний, до функціонального[6]
	Отримані результати свідчать, що розмір національної економіки не є визначальним чинником рівня добробуту населення: кореляція між загальним обсягом ВВП країни та ВВП на душу населення є слабкою та позитивною (r = 0,17). Це підтверджує, що високі знач...
	Таблиця 3
	Показники кореляційний аналіз між рівнем добробуту населення та основними макроекономічними характеристиками економічного розвитку
	Джерело: побудовано авторами
	Водночас між ВВП на душу населення та темпами економічного зростання виявлено помірний зворотний зв’язок (r = −0,29), що узгоджується з теорією економічної конвергенції та відображає характерну для високорозвинених економік тенденцію до нижчих темпів ...
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	Окрему увагу заслуговують структурні взаємозв’язки між іншими макроекономічними змінними. Зокрема, темпи зростання ВВП демонструють помірний позитивний зв’язок із часткою промисловості у структурі ВВП (r = 0,51), що може свідчити про важливу роль пром...
	Загалом результати кореляційного аналізу підтверджують, що класичні макроекономічні показники лише частково пояснюють міжкраїнні відмінності у рівні добробуту населення. Для окремих країн, зокрема Норвегії, поєднання екстремальних значень структурних ...

